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TÓM TẮT 

Nghiên cứu này được thực hiện với mục tiêu đánh giá sự phân bố hiện trạng sử dụng đất nông 
nghiệp tại thành phố Cần Thơ (tỉnh Sóc Trăng cũ) năm 2024 và xác định các hiện trạng có nguy cơ 
bị ảnh hưởng bởi xâm nhập mặn theo các kịch bản biến đổi khí hậu RCP 4.5 và RCP 8.5 vào các 
năm 2030 và 2050. Ảnh vệ tinh Sentinel-1A và Sentinel-2 MSI đa thời gian được sử dụng để phân 
loại hiện trạng sử dụng đất năm 2024 bằng thuật toán Random Forest. Kết quả phân loại đã xác 
định 11 loại hình sử dụng đất. Với kịch bản RCP 8.5, diện tích canh tác lúa bị ảnh hưởng bởi mức 
mặn > 4 g/l ước tính là 50.242,0 ha (năm 2030) và 52.099,2 ha (năm 2050), đòi hỏi phải có các 
biện pháp thích ứng phù hợp với điều kiện mặn gia tăng. Nghiên cứu này góp phần cung cấp cơ sở 
khoa học quan trọng cho việc lập kế hoạch sử dụng đất, hướng tới một nền nông nghiệp thích ứng 
và bền vững với biến đổi khí hậu. 

Từ khóa: Sentinel-1A, Sentinel-2, hiện trạng đất nông nghiệp, kịch bản biến đổi khí hậu, thành 
phố Cần Thơ (tỉnh Sóc Trăng cũ). 

 
1. ĐẶT VẤN ĐỀ 
Xâm nhập mặn là quá trình nước mặn từ biển 

xâm lấn vào các nguồn nước ngọt nội địa, chịu ảnh 
hưởng bởi sự tương tác giữa lưu lượng nước sông 
từ thượng nguồn và lực thủy triều từ hạ lưu [1, 2]. 
Hiện tượng này đang trở thành một thách thức 
nghiêm trọng trong bối cảnh biến đổi khí hậu ngày 
càng gia tăng, tác động trực tiếp đến tài nguyên 
nước và đất canh tác [3]. Mặn hóa đất là một trong 
những nguyên nhân chính gây suy thoái đất, ảnh 
hưởng xấu đến năng suất cây trồng, đa dạng sinh 
học và chức năng sinh thái của hệ sinh thái đất [4]. 
Nghiên cứu sự thay đổi trong hiện trạng sử dụng 
đất đóng vai trò then chốt trong việc hoạch định 
chiến lược phát triển không gian, bảo vệ môi 
trường và quản lý tài nguyên [5].  

Viễn thám từ lâu đã trở thành một công cụ 
không thể thiếu trong nghiên cứu và giám sát hiện 
trạng sử dụng đất, đặc biệt là trong bối cảnh biến 
đổi khí hậu và các hiện tượng môi trường như xâm 
nhập mặn [6 - 8]. Tuy nhiên, dữ liệu viễn thám 
quang học gặp hạn chế do mây che phủ, nhất là ở 
các vùng nông nghiệp nhiệt đới [9, 10]. Trong bối 

cảnh đó, các hệ thống chủ động như radar không 
phụ thuộc vào ánh sáng mặt trời, có thể hoạt động 
trong mọi điều kiện thời tiết và thời gian, từ đó khắc 
phục hạn chế của các hệ thống thụ động [11]. Việc 
kết hợp dữ liệu Sentinel-1 và Sentinel-2 giúp khắc 
phục những hạn chế của từng hệ thống riêng lẻ, 
cung cấp thông tin đáng tin cậy ngay cả trong điều 
kiện thời tiết bất lợi, đồng thời nâng cao hiệu quả 
trong phân loại cây trồng và phát hiện bất thường 
trong sản xuất nông nghiệp [12]. 

Thành phố Cần Thơ (tỉnh Sóc Trăng cũ) là 
một trong những địa phương bị tác động mạnh 
nhất bởi xâm nhập mặn cực đoan. Tình trạng này 
không chỉ ảnh hưởng đến năng suất sản xuất nông 
nghiệp mà còn gây khó khăn cho sinh kế và đời 
sống của người dân địa phương [13]. Xuất phát từ 
thực tiễn trên, nghiên cứu này được thực hiện 
nhằm xây dựng bản đồ hiện trạng sử dụng đất 
nông nghiệp thành phố Cần Thơ (tỉnh Sóc Trăng 
cũ) năm 2024, đồng thời đánh giá nguy cơ xâm 
nhập mặn trên hiện trạng sử dụng đất theo các 
kịch bản biến đổi khí hậu RCP 4.5 và RCP 8.5 
cho các năm 2030 và 2050. 
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2. PHƯƠNG PHÁP NGHIÊN CỨU 
2.1. Khu vực nghiên cứu 

Phạm vi không gian của nghiên cứu này được 
giới hạn ranh giới hành chính thành phố Cần Thơ 
(tỉnh Sóc Trăng cũ) trước thời điểm Nghị quyết 
số 202/2025/QH15 ngày 12/6/2025 của Quốc hội 
về việc sắp xếp đơn vị hành chính cấp tỉnh có 
hiệu lực (Hình 1). Với tổng diện tích tự nhiên xấp 
xỉ 3.298,2 km2 và quy mô dân số khoảng 1,21 
triệu người [14], thành phố Cần Thơ (tỉnh Sóc 
Trăng cũ) đóng vai trò quan trọng trong bản đồ 
kinh tế - xã hội của khu vực. Về mặt không gian, 
bề mặt địa hình tỉnh Sóc Trăng cũ có dạng lòng 
chảo với các dải đất ven sông Hậu và biển Đông 
có cao độ lớn hơn, sau đó nghiêng và thấp dần 
vào nội địa. Độ cao trung bình chỉ đạt từ 0,5 - 1m 
so với mực nước biển, kết hợp với độ dốc địa 
hình vô cùng nhỏ (khoảng 45 cm/km chiều dài) 
[15]. Do vị trí hạ nguồn sông Hậu và tiếp giáp 
biển Đông, tỉnh thường xuyên chịu tác động 
mạnh mẽ từ xâm nhập mặn, gây ảnh hưởng trực 
tiếp đến sinh kế địa phương và hoạt động sản xuất 
nông nghiệp [16 - 18]. 

2.1. Dữ liệu nghiên cứu 

2.1.1. Dữ liệu vệ tinh 
Dữ liệu sử dụng trong nghiên cứu bao gồm 

ảnh viễn thám từ Sentinel-1A GRD (Ground 
Range Detected, Level-1) và Sentinel-2 MSI 
(Multispectral Instrument) Level-2A. Tất cả dữ 
liệu được thu thập thông qua nền tảng Google 
Earth Engine trong khoảng thời gian từ ngày 
01/01/2024 đến ngày 31/12/2024, với độ phân 
giải không gian 10 m và hệ quy chiếu WGS 84, 
múi chiếu UTM Zone 48N (EPSG:32648). Tổng 
số cảnh ảnh thu thập trong năm 2024 là 27 cảnh 
ảnh (Sentinel-1A) và 73 cảnh ảnh (Sentinel-2). 

2.1.2. Dữ liệu độ mặn 
Bản đồ phân vùng độ mặn năm 2030 và 2050 

theo kịch bản biến đổi khí hậu RCP 4.5 và RCP 
8.5 được thu thập tại Sở Nông nghiệp và Môi 
trường thành phố Cần Thơ (tỉnh Sóc Trăng cũ) 
(Hình 1).  

Dữ liệu bản đồ sau khi thu thập được chuyển 
đổi sang định dạng vector thông qua bộ công cụ 
số hóa trên phần mềm QGIS 3.40. Trước tiên, các 
tệp hình ảnh được nắn chỉnh hình học bằng công 
cụ Georeferencer, sử dụng các điểm khống chế 
mặt đất (GCPs) dựa trên lưới tọa độ trong hệ tọa 

độ quốc gia VN-2000 (kinh tuyến trục 105045’, 
múi chiếu 30). Quy trình nắn chỉnh đảm bảo sai 
số trung phương duy trì ở mức dưới 1 pixel để 
đảm bảo độ chính xác về vị trí không gian. Tiếp 
theo, phương pháp số hóa thủ công được thực 
hiện để trích xuất các ranh giới phân vùng độ mặn 
dưới dạng các đối tượng vùng. Cuối cùng, dữ liệu 
thuộc tính bao gồm độ mặn, thời gian và kịch bản 
biến đổi khí hậu tương ứng được tích hợp vào 
bảng thuộc tính, tạo cơ sở dữ liệu không gian 
đồng nhất phục vụ cho các phân tích chồng lớp và 
đánh giá sau này. 

 

Hình 1. Bản đồ xâm nhập mặn theo các kịch 
bản biến đổi khí hậu tại thành phố Cần Thơ 

(tỉnh Sóc Trăng cũ)  
2.2. Tiền xử lý ảnh 
Bộ ảnh Sentinel-1A được xử lý khử nhiễu 

bằng thuật toán lọc Lee Sigma với kích thước cửa 
sổ 3 x 3 nhằm giảm thiểu nhiễu speckle thường 
gặp trong dữ liệu radar mà vẫn duy trì được chi 
tiết hình ảnh [19]. Đồng thời, bộ ảnh Sentinel-2 
được áp dụng mặt nạ mây thông qua kênh QA60 
để loại bỏ các ảnh hưởng không mong muốn của 
mây và bóng mây trong quá trình phân tích. Sau 
khi xử lý, cả hai bộ ảnh được cắt giới hạn theo 
ranh giới hành chính khu vực nghiên cứu. 

2.3. Tổ hợp ảnh trung bình tháng 
Bộ ảnh Sentinel-1A và Sentinel-2 sau khi tiền 

xử lý ảnh được tính giá trị trung vị theo từng 
tháng. Đối với Sentinel-1A, hai phân cực VV và 
VH được trích xuất và tính trung vị theo tháng, 
phản ánh biến động giá trị tán xạ ngược qua các 
giai đoạn sinh trưởng cây trồng. Với Sentinel-2, 
chỉ số thực vật NDVI được tính toán và được 
tổng hợp trung vị theo tháng nhằm phản ánh sự 
thay đổi mật độ thảm thực vật theo thời gian. Các 
bộ sưu tập ảnh sau đó được tích hợp lại bằng 
phương pháp xếp chồng lớp (layer stacking) sử 
dụng hàm toBands trên nền tảng Google Earth 
Engine, tạo thành tập hợp ảnh gồm 36 dải 
(bands), bao gồm: 12 dải VV, 12 dải VH trung vị 
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theo tháng từ Sentinel-1A và 12 dải NDVI trung 
vị theo tháng từ Sentinel-2. Tập dữ liệu ảnh này 
được sử dụng làm đầu vào cho mô hình phân loại 
hiện trạng sử dụng đất năm 2024. 

2.4. Phân loại có giám sát bằng thuật toán 
Random Forest 

Random Forest là một tập hợp cây quyết 
định (decision trees), trong đó mỗi cây được 
xem xét đánh giá độc lập để xác định lớp mục 
tiêu của từng pixel [20]. Trong nghiên cứu này, 
phân loại có giám sát bằng thuật toán Random 
Forest trên nền tảng Google Earth Engine được 
thực hiện thông qua hàm ee.Classifier. 
smileRandomForest. Các tham số phân loại 
được xác định bao gồm: số lượng cây là 150, số 
lượng biến được chọn tại mỗi nút là 3 và tỷ lệ 
bootstrap là 0,1 [21]. Dữ liệu huấn luyện cho mô 
hình phân loại hiện trạng sử dụng đất được xây 
dựng từ tổng cộng 1.283 điểm mẫu cho 11 loại 
hình sử dụng đất tại tỉnh Sóc Trăng cũ, bao gồm: 
(1) lúa - tôm, (2) lúa 2 vụ, (3) lúa 3 vụ, (4) cây 
hàng năm khác, (5) cây lâu năm khác, (6) nuôi 
trồng thủy sản, (7) sông rạch, (8) công trình xây 
dựng, (9) rừng, (10) dừa và (11) mía. 

2.5. Đánh giá độ tin cậy 

Để đánh giá kết quả phân loại, 385 điểm mẫu 
thu thập từ quá trình khảo sát thực địa đã được sử 
dụng để đánh giá độ tin cậy dựa trên hai thông số 
chính: (1) độ chính xác toàn cục và (2) hệ số 
Kappa theo công thức [22].  

T = Số điểm khảo sát đúng với kết quả phân 
loại/Tổng số điểm khảo sát (1) 

  (2) 

Trong đó: T là độ chính xác toàn cục (%), E là 
độ chính xác ngẫu nhiên (%), K là hệ số Kappa. 

Độ chính xác toàn cục của kết quả phân loại 
lớp phủ/sử dụng đất phải lớn hơn 80% [23] và giá 
trị Kappa được đánh giá theo bảng 1 [24]. 

Bảng 1. Khoảng giá trị đánh giá kết quả phân 
loại 

STT Độ tin cậy Giá trị Kappa 

1 Kém K < 0,2 
2 Trung bình - kém 0,2 = < K < 0,4 
3 Trung bình 0,4 = < K < 0,6 
4 Tốt 0,6 = < K < 0,8 
5 Rất tốt 0,8 = < K < 1,0 

Sơ đồ thực hiện phân loại hiện trạng được 
trình bày ở Hình 2. 

 
Hình 2. Lưu đồ thực hiện nghiên cứu 

3. KẾT QUẢ NGHIÊN CỨU VÀ THẢO LUẬN 
3.1. Hiện trạng sử dụng đất thành phố Cần 

Thơ (tỉnh Sóc Trăng cũ) năm 2024 

Kết quả phân loại hiện trạng sử dụng đất có 
độ tin cậy đạt mức cao với độ chính xác toàn cục 
đạt 91,26% và hệ số Kappa đạt 0,89, cho thấy sự 
phù hợp giữa kết quả phân loại và hiện trạng sử 
dụng đất thực tế (Bảng 2). 

Bảng 2. Đánh giá độ tin cậy cho kết quả phân loại 
Dữ liệu thực địa 

 
SR CTXD TS LT L2V L3V LNK HNK R D M Tổng 

SR 30 0 3 0 0 0 0 0 0 0 0 33 
CTXD 0 19 0 0 0 0 0 0 0 0 0 19 

D
ữ 

liệ
u 

ph
ân

 
lo

ại
 

TS 3 4 41 1 0 0 0 0 0 0 0 49 
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LT 0 0 0 25 0 0 0 0 0 0 0 25 
L2V 0 0 0 0 62 3 0 0 0 0 0 65 
L3V 0 0 0 0 2 45 0 0 0 0 0 47 
LNK 0 0 0 0 0 0 42 0 1 2 0 45 
HNK 0 0 0 0 0 0 1 19 0 0 1 21 
R 0 0 0 0 0 0 7 0 17 0 1 25 
D 0 0 0 0 0 0 0 0 1 22 1 24 
M 0 0 0 0 0 0 1 2 0 0 29 32 

Tổng 33 23 44 26 64 48 51 21 19 24 32 385 
T (%) 91,16% 
Kappa 0,90            

Ghi chú: *SR: Sầu riêng, CTXD: Công trình xây dựng, TS: Thủy sản, LT: Lúa tôm, L2V: Lúa 2 vụ, 
L3V: Lúa 3 vụ, LNK: Lâu năm khác, HNK: Hàng năm khác, R: Rừng, D: Dừa, M: Mía 

Ma trận sai số cho thấy, mô hình đặc biệt 
hiệu quả trong việc nhận diện các nhóm đối 
tượng nông nghiệp chủ lực. Các hiện trạng lúa - 
tôm, lúa 2 vụ và nuôi trồng thủy sản đều đạt độ 
chính xác người sản xuất trên 93%, phản ánh khả 
năng mô hình nắm bắt tốt các đặc trưng phổ và 
động thái mùa vụ, giúp nhận diện rõ chu kỳ luân 
canh mặn - ngọt đặc thù, hạn chế nhầm lẫn với 
các hệ thống canh tác đơn thuần. Đối với nhóm 
cây trồng cạn, hai loại cây trồng là dừa và mía 
được phân tách rõ ràng khỏi lớp cây lâu năm khác 
với độ chính xác trên 90%, cho thấy mô hình có 
khả năng nhận diện tốt sự khác biệt về cấu trúc 
tán và sinh khối. 

Bên cạnh những kết quả tích cực, vẫn tồn tại 
sự nhầm lẫn giữa hiện trạng rừng và cây lâu năm 
khác do sự tương đồng về phổ phản xạ và mức độ 
che phủ giữa rừng trồng và các vườn cây lâu năm. 
Ngoài ra, lớp công trình xây dựng ở một số khu 
vực bị phân loại nhầm sang lớp thủy sản, xuất 
phát từ hiện tượng điểm ảnh hỗn hợp tại các khu 
dân cư phân tán ven sông hoặc khu vực chòi canh 

trên ao nuôi và sự tương đồng về phổ phản xạ 
giữa công trình xây dựng và thủy sản ở giai đoạn 
phơi đáy ao. Những hạn chế này cho thấy tiềm 
năng cải thiện mô hình thông qua việc tích hợp 
thêm dữ liệu độ phân giải cao hơn hoặc các đặc 
trưng hình thái - kết cấu, nhằm nâng cao khả năng 
phân tách các lớp có phổ tương đồng. 

Năm 2024, hiện trạng sử dụng đất tỉnh Sóc 
Trăng cũ (nay là thành phố Cần Thơ) bao gồm 11 
loại hình sử dụng đất: Lúa - tôm, lúa 2 vụ, lúa 3 
vụ, cây hàng năm khác, cây lâu năm khác, nuôi 
trồng thủy sản, sông rạch, công trình xây dựng, 
rừng, dừa và mía (Hình 3).  

Trong số các loại hình sử dụng đất ở thành 
phố Cần Thơ (tỉnh Sóc Trăng cũ), cây lâu năm 
khác chiếm diện tích lớn nhất với 132.665,06 ha, 
tương đương 40,39% diện tích toàn tỉnh (Hình 4). 
Loại hình này phân bố rộng rãi ở các huyện và 
thành phố, với mật độ lớn nhất tại các huyện Kế 
Sách cũ và Cù Lao Dung cũ (thuộc tỉnh Sóc Trăng 
cũ). Các loại cây lâu năm chủ yếu gồm:  Sầu riêng, 
xoài, mít và bưởi, được trồng quanh năm.  

 
Hình 3. Bản đồ hiện trạng sử dụng đất thành phố Cần Thơ (tỉnh Sóc Trăng cũ) năm 2024 
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Hình 4. Biểu đồ thống kê diện tích hiện trạng sử dụng đất thành phố Cần Thơ  

(tỉnh Sóc Trăng cũ) năm 2024 

Mô hình canh tác lúa 2 vụ đứng thứ hai về 
diện tích sử dụng đất, chiếm 75.317,41 ha 
(22,93%), chủ yếu phân bố ở các huyện Trần Đề, 
Long Phú, thị trấn Ngã Năm và một phần các 
huyện Mỹ Tú, Thạnh Trị, Châu Thành, Mỹ Xuyên 
và thành phố Sóc Trăng (thuộc tỉnh Sóc Trăng cũ). 
Canh tác lúa 3 vụ chiếm 48.299,99 ha (14,71%), 
tập trung chủ yếu tại huyện Kế Sách và một phần 
của các huyện Châu Thành, Mỹ Tú, Thạnh Trị và 
Mỹ Xuyên (thuộc tỉnh Sóc Trăng cũ). Ngoài ra, 
mô hình luân canh lúa - tôm chiếm 1.718,14 ha 
(0,52%), chủ yếu phân bố tại xã Gia Hòa 2, huyện 
Mỹ Xuyên (thuộc tỉnh Sóc Trăng cũ).  

Nuôi trồng thủy sản chiếm 29.568,08 ha 
(9,00%), tập trung ở các huyện ven biển như Mỹ 
Xuyên, Cù Lao Dung, Vĩnh Châu và một phần 
của huyện Trần Đề (thuộc tỉnh Sóc Trăng cũ). 
Sông rạch chiếm 17.240,07 ha (5,25%) và các 
khu vực công trình xây dựng chiếm 3.892,77 ha 
(1,19%). Rừng (bao gồm rừng sản xuất, rừng 

phòng hộ và rừng đặc dụng) chiếm 7.723,46 ha 
(2,35%), phân bố tập trung ở khu vực ven biển 
của thị xã Vĩnh Châu (thuộc tỉnh Sóc Trăng cũ). 
Các cây trồng hàng năm khác chiếm 4.423,49 ha 
(1,35%) gồm hành tím, củ cải và dưa hấu. Diện 
tích canh tác dừa chiếm 2.982,44 ha (0,91%) chủ 
yếu tập trung ở khu vực phía Bắc của huyện Cù 
Lao Dung và khu vực phía Đông huyện Long 
Phú (thuộc tỉnh Sóc Trăng cũ). Trong khi đó, 
diện tích trồng mía chiếm 4.626,63 ha (1,41%) 
tập trung ở huyện Cù Lao Dung (thuộc tỉnh Sóc 
Trăng cũ). 

3.2. Đánh giá nguy cơ xâm nhập mặn theo 
kịch bản biến đổi khí hậu lên hiện trạng canh 
tác nông nghiệp 

Kết quả thống kê diện tích hiện trạng canh tác 
nông nghiệp năm 2024 trên các kịch bản biến đổi 
khí hậu RCP 4.5 và RCP 8.5 cho năm 2030 và 
2050 được trình bày ở bảng 3 và 4.  

Bảng 3. Hiện trạng diện tích canh tác nông nghiệp dưới kịch bản biến đổi khí hậu RCP 4.5 
Đơn vị: héc ta (ha) 

Độ mặn năm 2030 (g/l) Độ mặn năm 2050 (g/l) 
Hiện trạng 

0 - 2,5 2,5 - 4 > 4 0 - 2,5 2,5 - 4 > 4 
Nuôi trồng thủy sản 307,4 222,0 29.024,5 392,8 127,9 29.032,9 

Lúa - tôm 27,8 183,5 1.506,9 23,0 96,5 1.598,3 
Lúa 2 vụ 48.117,6 1.742,5 25.424,6 45.214,0 3.853,9 26.213,5 
Lúa 3 vụ 24.018,0 3.387,8 20.893,5 17.425,2 6.607,3 24.287,4 

Cây lâu năm khác 40.195,2 7.070,0 85.362,8 31.315,3 10.441,3 90.876,4 
Cây hàng năm khác 17,8 0,0 4.403,5 74,1 17,5 4.347,3 

Dừa 76,8 46,9 2.857,6 27,7 0,8 2.909,0 
Mía 20,2 1,2 4.603,6 20,9 0,4 4.603,5 
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Bảng 4. Hiện trạng diện tích canh tác nông nghiệp dưới kịch bản biến đổi khí hậu RCP 8.5 
Đơn vị: héc ta (ha) 

Độ mặn năm 2030 (g/l) Độ mặn năm 2050 (g/l) 
Hiện trạng 

0 - 2,5 2,5 - 4 > 4 0 - 2,5 2,5 - 4 > 4 
Nuôi trồng thủy sản 383,0 176,3 28.994,9 43.791,2 138,3 29.032,9 

Lúa - tôm 39,3 112,0 1.566,0 20,0 99,5 1.598,3 
Lúa 2 vụ 46.575,4 2.123,5 26.590,1 43.791,2 5.271,5 26.213,5 
Lúa 3 vụ 20.755,9 5.486,2 22.085,9 15.654,5 8.365,1 24.287,4 

Cây lâu năm khác 36.980,5 8.625,0 87.078,7 30.084,3 11.665,9 90.876,4 
Cây hàng năm khác 34,1 0,0 4.387,2 74,1 0,0 4.347,3 

Dừa 50,4 62,7 2.868,3 24,7 47,9 2.909,0 
Mía 20,3 1,1 4.603,6 20,8 0,7 4.603,5 

Diện tích canh tác lúa dưới các kịch bản mặn 
cho thấy sự thay đổi rõ rệt theo thời gian và độ 
mặn, đặc biệt trong các năm 2030 và 2050. Trong 
năm 2030, tổng diện tích lúa trên các khoảng mặn 
thấp (0 - 2,5 g/l) chiếm phần lớn, với diện tích lên 
đến 72.163,4 ha (RCP 4.5) và 67.370,6 ha (RCP 
8.5). Đến năm 2050, diện tích lúa trên các khu 
vực có độ mặn thấp có xu hướng giảm dần, với 
diện tích lúa ở kịch bản RCP 4.5 với mức độ mặn 
0 - 2,5 g/l chỉ còn 62.662,2 ha và giảm còn 
59.465,7 ha đối với kịch bản RCP 8.5, trong khi 
các vùng có độ mặn cao (> 4 g/l) lại có sự gia 
tăng diện tích. Đây là một dấu hiệu rõ rệt cho 
thấy nguy cơ chuyển dịch của đất canh tác lúa 
sang các khu vực chịu ảnh hưởng mạnh mẽ của 
mặn. Điều này đặt ra vấn đề về khả năng duy trì 
năng suất lúa trong tương lai khi các vùng đất 
nông nghiệp truyền thống phải đối mặt với độ 
mặn tăng cao.  

Sự chuyển dịch diện tích từ các khu vực mặn 
thấp sang các khu vực mặn cao đặt ra một thách 
thức lớn đối với lúa, vốn được phát triển tại các tiểu 
vùng nước ngọt và đất đai ít mặn. Trong khi đó, mô 
hình lúa - tôm có thể thích ứng tốt với điều kiện 
mặn cao, nhưng cần có những điều chỉnh trong 
phương pháp canh tác và giống lúa để duy trì năng 
suất. Việc tăng độ mặn cũng có thể dẫn đến nguy cơ 
giảm năng suất và ảnh hưởng đến an ninh lương 
thực, đặc biệt trong các vùng đất canh tác nông 
nghiệp truyền thống như lúa và cây lâu năm. 

4. KẾT LUẬN 
Nghiên cứu cung cấp thông tin về hiện trạng 

sử dụng đất năm 2024, đồng thời làm rõ mối liên 
hệ giữa các loại hình canh tác và nguy cơ xâm 
nhập mặn trong các kịch bản biến đổi khí hậu RCP 
4.5 và RCP 8.5 cho các năm 2030 và 2050. Kết 
quả nghiên cứu cho thấy, nhu cầu cấp thiết trong 

việc tái cấu trúc cây trồng, chuyển đổi mô hình 
canh tác phù hợp và xây dựng các chiến lược quản 
lý độ mặn hiệu quả nhằm bảo đảm sinh kế bền 
vững cho người dân và phát triển nông nghiệp 
thích ứng với biến đổi khí hậu trong tương lai. 
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Abstract 

This study aims to assess the spatial distribution of agricultural land use in Soctrang province (pre-
July 2025) in 2024 and to identify areas at risk of saline intrusion under climate change scenarios 
RCP 4.5 and RCP 8.5 for the years 2030 and 2050. Multi-temporal Sentinel-1A and Sentinel-2 MSI 
satellite imagery were employed to classify land use in 2024 using the Random Forest algorithm, 
resulting in a classification into 11 land use categories. Under the RCP 8.5 scenario, rice cultivation 
areas affected by salinity levels exceeding 4 g/l are estimated at 50,242.0 hectares in 2030 and 
52,099.2 hectares in 2050, underscoring the urgent need for appropriate adaptation measures to 
address the increasing salinity conditions. This study contributes to providing a critical scientific 
basis for land use planning, contributing to climate-resilient and sustainable agriculture. 
Keywords: Sentinel 1A and 2 MSI imagery, landuse/landcover, climate change scenarios, Can 
Tho City. 
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